unil 5
A3Unan13338 afuTena uasdatauaunue

mﬁa"faﬁmaiﬁ’Lﬁusﬁ’aﬁuwuﬁﬁﬁzwmaﬂﬁzmitﬁmﬁ’quﬁﬂiimmﬁumwaq
Haverglulsenalng uaznandbiviudsanuuananslulssdnsnmsenindsnadfuuy
FaidufuiBn1sFeusvenades (Machine Learning lun1siiasizsinisidenguuuunisiiums
wansAnwiuliiiuiinnuduiusidudeussnindademaasugia danu uasiadod
AuazmIniiiisnsnasdonisiadulasunsfunavesUszvnsgels waznavestadoiil
dnsnasiengAnssunsiiunwesUsensasisveadieagiinalulseinalne laglduulfn
INNYYNOANTIUAUWNY (TPB) Lﬂuﬁugmiumﬁmﬁwﬁ WarNITIATIZATIUTIAL Taun
n1siesgilassasiadadelasldinada cra, N153ATIEYAEKUUTIA0IEUNTIATIETS

(SEM)

51  a@yunanisinen

5.1.1  Uadeimuan1siaenguuuun1sinunIeYaslEeeny

a 6 dy Y @ 1 1 ~ J n Y1 a " I
NANITILATITRVDUT T IR UBE 19 L9931 "Anlganglunisiaunie” 1Wu

a L3

Uadenidnsnauniigasienisidenuuuumsidunisvedaengluynisnisiiasiey sy

wuudnaesnnnesladafnnyngy (Multinomial Logit: MNL) Fauansedudsednsigaauagi

a v o o A o . . d' a
NUEJﬁ'Wﬂi‘qunﬂEULLUUVl’NLﬁ@ﬂ waglunuudiass Machine Learning NA153LAS1Y

De Soa

AudfgyresUsinduduly anldane" [Wusuusddngan anudeulmseaildaied
919avieufeelanAoul19wveHge ag 78.7% vesrnaukuudaunuisglaninid
10,000 Umisiaifiou Fipulsizuramaasegiaivililseiauduaildaionaedutlade

o w

g lunisdnduladenisiaunig

" v, < U aAaa a YY) v Ao Yy o v
518l Usingululadeniidnsnaduduass lnegasoneiisglagaduualiy
AN TN UAAIUAININNINNITITVUAIAIFITAE ANUFUNUSTEI9s18lanunisLaan

Inuensiiunilidenaneaiunguiiesugamans 831 gniselaasaunsalinnnuddgyi

o

'
aa v o W

AUFZAINAUIBNINAIIATGIY T9HLUUTIa89 MNL wuA1dulsea@nsidsaunidudfgy
Yosselalunninusvudasisae (salavans sali waznsuind) Wewssuiieuiunsld
FNBUAIUR FIBUTUTaFUNNAINET



mMsfiiflousmidunnidvinadonisidensuuuunsiiunasgrafidod Ay
Tnstawglunsdivessolasansuaginsuing Ssadudseansluuusias MNL Sanduuin
og1atLau (OR = 9.754 dmiusolaans uag OR = 8.357 dw¥umsuiing) uandliiiiuin
JefidsunAuns mnuiesduiissdenlvunmariifinduesvnideifisutusosud
drud dedunuiidaudsivaniguiiidaengfnveuldsnsudaud wavasieuldifiui
yudsansisagoradumadeniithauladmiumafunsuungy lnsamnsiledinisutsiy
AldenIeiiusagslamudny

NANAUNIUALILYENIIHANTENUNLANA1IA UM ULUUNITIAUNIS
lngianzlunsdlvessald Meaosladedarduuszdnsiduuin uaneiniessuenisuaziia
ALY Jaeengdivwildudentdsaluunniu ewindelaSeusuainusuazaiy
aznan lunenduiu mswinddaduussansdeauluiewianiuns Fau@inguuuui
Juiidendmsunisifunieszezdu 0198019 nAunuAesEernaNgININgURUUYLES
A15190UE DU 9

5.1.2  n1sslSeuiisguisnisimsisi

nsSeufisudseans anseninan1slduuusiasmead Auuus aiuiu
imAdAN15ITouYeaA3 89 (Machine Learning) wupnuusnsnsdfiuraula Tneisnsves
Machine Learning wansUszansamilmdienituuusiass MNL sgasaifiesluduain
wiudlunsnenssl lnelamzlunafiiiusydnsnngeanogns CatBoost fanunsasinngle
g ausiuge 94% luyadeyanaaoy Welflsuduuudiass MNL Feilianuusiugiiingy
agnadaan Tnsanglulnuansiiumeiesasudains (65.60%) uagnsuding (48.86%)

NFIATIZRLn3IndAuduan (Confusion Matrix) tugliiuindenfluids
FPUUTBILUUTIA0Y MNL NifinAnnisallidldsosuduazmaunndiluilavanssolagans
a1ssagRanaInludndiuigs dednfnilasviowdn uduudnass MNL agliiugIuniang e

ATuaswazdalalsoustuaudiladnelunisining weadenaldaiuisaduauduiusy
Futounayliidudadusyningmulsisuunlnuanisiuniesng ¢ legraasudiu

luussnmaila Machine Leamning 1 CatBoost kansUszansninasgalu

£

Yadayanadoy lnednnuuiug 94% vauedl Random Forest YiHaNUATIaAlUYATRLATIL

VI AaeANRNUEIgeae 99.83% Anuuansnsiuiuliiiudanudidgueanisden
Tunalfmngautudnvazvesdoyauazitmanensiiased uanaind mstinseidae
SHAP gathelviidnlarudiiudfitudoussuineiadsing q fAunmsidensuuuumsidumald
og9dnTa Fadudeiaiuannisfinmuuunsdlunsaves MNL
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WONAINHANIINEINTATILUSBUIBUTENI19 MNL wag Machine Learning
W& NTTATILNAEY N1TIATIEYRIAYTENBULTITUSU (CFA) Uag N1TIATITLUUTIABY
Tassa$ns (SEM) Sagnihanldiiionsaaasuanugniesaslasiainamgud waznalnids
ngdnssufiedidomdsnnudslavesdasorglumsliuinsuudsansisas Ingldnsouuwnin
NOBNOANTIUALLAY (Theory of Planned Behavior: TPB)

NaN153LAIEH CFA wansliiuan dauuswds leun Wieruad (Attitude),
UTTVINgIUNGND1989 (Subjective Norm) Uaz N135UFNISAIVANNGANTTY (Perceived
Behavioral Control) i@ factor loading 11An31 0.60 wagdlaaaiarunenveslunaly
sedfuivonsuld (WU CFl > 0.95 uaz RMSEA < 0.06) Ustilassaiianas TPB fannugnias
waznzaufum Ayt

Tud1uvad SEM Nan153As18ianaliiudn fuwlswaanaauiidnsnangis

(%
v o w { (Y

dodrAynonuaslalunisldvudsaisisuy 1ae vieruad (B = 0.321, p < 0.001), UTTIA

o

g}

| i

F1UNEN81989 (B = 0.060, p < 0.001) La¥ AITFUINITAIVANNGANTIN (B = 0.346, p <

0.001) AudnalUFUINADNYANTTU UATUUUTIADIAINITNDBUILAINLUTUTINYDIAIY
adlalena 71.5% (R? = 0.715) adodngewn

¥

NASNSAIN SEM H9281@3 1ALt 83iuunuImeeItadenieaaninen
wazdennlunmsdndulavesdaeny Feo1vliusingdaly MNL 58 Machine Learning #s4
Iipsresndsndunalaidundn

Ineagy MslEBmssiiannyians sia MNL, Machine Learning, CFA uag
SEM vihlAnAud1 @ nuag sauauAengAnTsuNISAUN19veEaseIy tneudasIsd
audaanizsa TewA Machine Learning dwsunswennsaifiudugn, MNL dwsunisaaiiu
Wewleune wag SEM dwmsunisesunenalnnisnginssulusedunguf] nMsysannissening

WIsUsuanazng el Banginssuddadusumeifivszsaniamlunisfinugmidiunis
AUVN9UBIUTEYINTEND1YBENATULIU

5.2  nsiUSeuUIguUNUIIUIBNEIUNN

nan1sinuilassuiieudenadsstunuideneuntiisafungfinssunisidiuns
vosiaeeny wieuidlideyadvinlmilutiunessemelne lnsanzdadofuasugia
wu Arldarelunmaiunaazseld aldvinasgiifoddnysenisindulavesdgeenglu
Useineilng wadniiaonadoafunuues Luiu et al. (2018) fiszyirdosifammamaiudu
Hadvdndnlunadenlnuaninifumaesdasts uenaind nsfinarlunsidumdmade
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v

msdenivun lnaamzlunsdivessalil Naeandesiu Holmes et al. (2024) finuindgeeny

]

vingulviaudAyiusEeEIaINSRumMINn Aty

nan1siUTeULBUUTEANTAINIENIelAe Machine Learning AUABN1SNS@8ALUU
sl Sraenndesiuauues Huang et al. (2024) §a5z1y71 Machine Learning faanuusiugh
g9n (94.30%) Weldwennsaizuuvunsiiiummesigeoiglunisdhiuudnismansuwnd
Tuvssmadu lneruitedussreuumesdodunufnanlugnnfnssumadunisiluly
Uiunvesszinalng Fananssziuanuuwsiug iilndidssiu (CatBoost 94% vuyanadey

WAz Random Forest 99.83% uUuyntayasiy)

agalsfiniu nslduinissalaganslunguigenglvelusziugs (48.4%) daau
uanFsanuanIsAnluniiiaswesiulng Wei et al. (2024) Fsazvioufomnuunnsinafiu
TassadsfiugnunsauuiauuarsULuunsiaudesssninstsaesUssing vnsfoafiy
BVENAVDIAUAINITANINIBANABNITEONIALANITAUN N ABAAGBINUILYEY Shi et
al. (2024) Aszydnwazmsmeamduiadoddglunsimunsuiuunmsifunaves

eXe

1907

yonand Tesunuiinnisititeusiuiunidmanenisidenldssuurudansisae
é’qﬁaﬁ‘]ugmaqﬁLmﬂmqmmmmm Zhang et al. (2024) FsAnmAaLANAITBINGANTTH
nadumsssninggeorgluaidesuazauunvesdiu wiieuidedarhilduioudo
Tngnseszwinaniosiuruun winafiuanidsdninavesdasenisdinuetadnaud iy
TeUsEnauNd AN avENaseng AnssuNMAUNvesEasanglunnuTungtenans

aaving mnuwsiug1vesluiaa Random Forest Tun1siinsngsidoyayaifuigeds
99.83% farudenndesiunanisfinues Hong et al. (2024) Tuinmald d<ldwaia
Aenfuuaglininuulugn 92.30% waza1uved Champahom et al. (2025) ludszmelned
THuvusiaesaodnuarldninuudugifi 94.20% anuasnndedlulszdnsnmuodlaaaly
viunedeiivarnuansd uandliifiuinislesgidugeanmisadusuuuunmaiunisues
Hasengliegiausiug) wisdamuuanisnuiausssuuaslasaadaiugiufn

53  U9LduaLieseiieuis: n15sUS UL gusenidne MNL wag Machine

Learning

v

NTIATIENIRUTIUTBUTENINITNMIN A ALUUALANAUTENSIS U va AT BY

o w

(Machine Learning) Tus1uideil iausdelaueaiiessiisuisndAydmsun1saneaiunig

'
[ a

YU Wiwuudnaemedaannyngy (MNL) 9elNugIuniamg e dniauainiuifnnisuiiy
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a550Usglovil (Utility Maximization) waranuisafiaiuaiduyssanslalaenss uadeasnina
grupusiug lun1snenTald lmiulnuuIiasonaliaunsaasnauaug udouras
nsrvuMsindulanunMiusvedaeeliegaasuii

Tun1enduiu 73015V Machine Learning wansliiiudsused@nsnnlunns
wensalfimilonin Tnesisanusana3sy (XGBoost, Random Forest Wag CatBoost) e
auusiugAund 90% Teldussuiuuldufiwfaanauamnsavestuaaluns
pvduanuduiusuuvhidudadulas fauiusseninsuusidudon Taslidudusos
fvualiaaamii Faunndeinuuudiass MNL Adesssyufduiusseninadauusarmeh

AUAUYAFIUNNG Y
9 9

ag49lsnnu do3arsalfinulpevialuse Machine Learning Tugiugiilu “nassdn”
(black box) AifANlaBINTL gnUTIIMIaIUIsEINluNUITelNIuNTIATIERRNd 1Aty
9IS (Feature Importance) wag SHAP gsteliitilafsarfuaudifgyuaznanszny
anzvaslAaziLUAoluNANIsIAUN ez UTEIAY WnszAuaIdlawazaalysdlaly
NARNEUY Machine Learning uanainil AINdenadosuesaInuaud1Ayvosladuainiy

. . v & [ a A A ' [y " A o v |

anuluiaa Machine Learning Sadunangiunundeieindadumariiunumdrdnse
WOANTIUNTHAUN VDI IRY

1INV DAUNUAINGI? haAnIlIi LA U1 ITS N1TN19ad AwuuA LA LLas Machine
. 1 = I3 v o 1 v v i a
Learning sneiigaudalunuuvesmy n1stduuudnaes MNL Frelvdnlalassasianginssung
AUNNUUNUTIUNG Y vaue?l Machine Learning Tiaanuudugnaeninlunisnensal wag
ANUNTDAUNI AN AURUS LTI N0 LU UNITIATIZALUUA AN NISHANNAIUITIADY
LWINNIsEInsaiveAunuNATaUARUKA ANGINNNIINS YIS AT VT s e ad W

54  daweuaesnleuds: n1sUszandld CFA uag SEM

n13Usrendlin1sIATIsiesAUsEnouLBagudu (Confirmatory Factor Analysis:
CFA) wavuuusiaesaunisiassasne (Structural Equation Modeling: SEM) lunsdinwil
PgliAndeiauedeslouiBiddylumsvhanudilammginssuvesgeeiglunisly
UINITVUAESIT0UY LABINUNTBULLIANTBIMA BN ANTTUAULKY (Theory of Planned
Behavior: TPB) @aidunseuuwiAndmguiidaaunazainsoimninmgianuduiug
serinedwUsuelslaogaiiuszavsnw

Tuduwsn CFA gnihanldiiietududn dudsidunalaanunsaunuaidiudswe laun
yiAuA® (Attitude toward Behavior: ATT), Uiiﬁﬂgmﬂﬁjuﬁ’mﬁﬂ (Subjective Norm: SN) lag
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N53UINITAIUANNGFANTIH (Perceived Behavioral Control: PBC) laagnsgnaed lnunanis

Y
v A ¥

TaszinandliiiuiudasiuUsianiminesduseneuniags warAdsilaudenndadves
luina (Model Fit Indices) aglusgauitianely azvouiianiuiediolavesuuudiasinis

[

IR

831N SEM gnihanldiienaaeunnuduiusidalassasneseninediuusu lng

NANTIATITRYIATEWIT ATT, SN uaz PBC dewmaidsuinuazidudfyseianuivesdgeoy

¥
v

Tunislduinsvudsansise Jsaenndeaiunuidenountdily TPB Wunseuiiasz
wazuandliiiufemnangauves SEM lunsesuisanuduiusvosiauusmeinine d
Fudeu

uenandl msuszgndld SEM Ssamnsorufudsussrnsenans W eng meld
wa uazufionds diluluwuusiaesldedndaneu iiledinszidninavestiadenisuen
wianiisenginssunmaiunisesigeeigldegraduszuy dvlunsAnwdnuin orguas

[

sneleddnsSwatdauinwazddudAnieadfsaninundlalun1sigusnisvudsasisue 1ag

o

4 1 U
'

nAuRae18YITy 60-69 U wazkniseliaisganinduwilduniaglduinisvudsasisue
wnnngueny 70 Yuluvesnisgladesnin nssiuduususesansaansliluluna
SEM FalunwimsddgitielinisliaseinseungunadiiniangAnssunasiinaasugia

v 1 = a a
FNALDYNNUUTEEANTNA N

oudevesisnig CFA uay SEM Tdun msinneviduususilianunsoinldlnenss
wAaLNsaUsERuEumILUsdLnala AnuEnsalunTInsznLduusvematefnlg
w¥oudulunuusiasuied waznisussdununenvsdunalaesiu §aaeldaiuise
pTRdeUATIWIYALveENLRg Tl ddleaseasns

1 [3 ad o & t4 4 o w LY a 1
ag13lsfinnn 38015 SEM Fnduseslinnudidyiudeauufiuissznis wu auin
v 1 A a < a v d' £% = aou & v '
Megeiiiigane anuduunfvesdeya waznisseylumangnees Feluaidel laldnay

$729871997119U 1,000 AU FILVUIALNEINDADNITIATIEHATANUTUT DUV UAE SEM 16

DYNUUIZAUNULUINIGVBY Stevens (1996)

lagasy MsUseynald CFA waz SEM lunmisfnwilvrelvianunsansisaeuianud
noAnssuregeengldegrnduszuunaraennd o uuulIAnnImg ] YuziAeafuf
aunsauseliunavestaduussansaansluusunmsdenuiniiasslaegralivvdney Tuvmy
Aaa ¥ . . 1 4 1 (] o v |l a
1381561 Machine Learning sjasiuainauaiugilunisviiung waswes SEM agiin1sesune

WAZAAINUNGANTTUTIRNING10819TATIATIY FIaeViouDInNdIAYIDINITHATUTENI 1
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i v 13

NFOUKLIAANIIMA B AUNTIATIEITERR N LT lun AN w3 Faunsvudsas s
lunduraseny

55  dawdusilisuluigdmiuszuurudavasgean

nansenwineliiAsdaauedwlsuefidfamatsUsensdmunsINUELs YUY
yudsiinouausronufiosnsvesszmnggeeglulssmalne Tneladeidvdnasions
Bonguuvunisidunadinulunuidedanmnsadiinisesnuuumiasnisiangdiu e
duasuANAR IR lUNSIAUNILAZENTEAUAMANTTINVBIN Y

55.1  anuamnsalunsidinslulinnuiasegne

nsndadsarualganglunisiiuniazsslasiunumdifgrenisandula
Wunwegeeny wansliiiudsaudndulunisdammadeoniiddunumunzay lag
asaaluulouisluguuuusng 4 lawa

a |

1) [ugaryuanIzngy: NMsInYIvsevenglasinisananlagansianie
dmiui{ganny laslaniznguiidseldtos aggroiunislduinisvuds
ansnsnurlunguuszannsi

2) lasainedlagansniusigle: N15eniuUITUUAILAYAITRUUKENAY
seiuseld enateliuinisaudadimnudusssuuazidnfanguilszunania
wiswgRasntu Tnedinsdnumanuddunnsiuvesssuu3le

3)  SUUMII (Integrated ticketing): MIwAINTFUUMITITERUTIEINTA
ausudulavatgguuuy Wy sawd-salu 89i8anduusINYeINIg
wunslagianglunsaiifesdsunanslnuelundaiion

5.5.2  AANINEIANYBINITHUNIG

n1sinsiiiiousiunsdamasianisiienlyuinisvudeagnaundiinidaay
Yonsiunstungudasety Junsaduasunuuleueiiaenaqadls 1

1) wsegehadmsumsiiumadungu: nsiauediuanvsousNTiAYLA
Havengdumadungu asdionseduliimslduimaudasue iy
wazduasuUduiusNIday

2 Tassmswudslngguou: msdanssvuutudegueudmivianssus i
U nslunann Tssmeuia videRanssudununms azdieifinmadentlunns
s wazaneulanLEIvegaeny



62

3)  STUULNOUTINNIIET (Travel buddy system): N153A69LATINTT
g1anadasnivargegnidednfnlunisiiunesiugdie agaleLiua

fulalunslgvudansisaue

5.5.3  ANSWAIUILRNILIAUANITIAUNIG

ngUwuuMsFeniduIMsnuanasiuvesudasivun wuinilenidlunis
UFUUTsManzia1zas lawn

'
a

1) salagansuszdme: iWesanniduluundidgeengldanugeds 48.4% 3s
msUfuUgessuulimunzgan 1wy nsiiiudsduisaiuazain nsvene
dumnsluiiuiififusssnadgeenguuiuiy uasU3uUsnnuagmnauy

2)  solbi: mnufenlunguiidunmnssseglnauandliiuiy salnddnennly
M3dlensaaaUNEIUNA TaasIWALA viEeunasTunuin1siggeotedeuly
3)  snvudsisansnsae (Paratransit): 8n3In1sldgadis 23.6% azvioud
AuKBINSUINSTIEAVELLUY door-to-door MIiaNTaNdnseszuUaEng
Humens wdeumunuaunmiazauUasndislagfnagaiuls aaninm
ganguly

5.5.4  A15anuwuulATIaEIenugIuLAUINg

91N UBUULAZYI9IAINITAUNIIVOIR §9018 NuUszinudAysenis
DONUUUTEUU bkl

1) MINaUEUsILNaT (Temporal planning): 1esnnggeengosay 64.4
Joudumatant msdansmnuinazanuguesuinsmisyaiuraaam
AINAT

2)  MsoonuUULienI s (Accessibility): 910157 41% YesRey
WUUERUANNTEYIILAUUNNTB99139379n18 AITHNITUILWIAA Universal
Design wildfuriilassasneiugiuuazenumvug

3)  szuuteyaiivalau: mawaunszuudeyadilteudte wu dunia
31907 wagsimAlagans axasanauliiutuey wazfinnmsiulaly
nsldusnsvudsasn sz veeaoe

weurgmariansausuldiedaasuanuminiiedlunsidnfisssuuvuds
vo3a3978 waziuwuimislunismaunuvudsassasidsduluviunvesdinudg il
Uszinelng



63

o 24 =

5.6  U9910AVBINISANEILAZUUINIINITIVY UBUIAR

wilnwddedaviiausdenununinuanieIfungAnssunIsAun1avesdaeiy

LarIsNITIATIZNTITE DU weAdEivasniaul1aUsEnIsAimsnanae fadl

Usgni1susn anvazaestayatiunuuniadnuing (cross-sectional) Feagviou
ngfnssumaiumdludisnalanamiaiidy uagliannsnesuienmaudsunlasues
noAnssulussegemvTenansenumuggniala n1sfnwilusuianisldsuwuunisdne
fnna (longitudinal study) i elAuteyanginssunisiunisvesdzeiglurnad
doulos Frzrelidlanisdsunamemginssunuienseaniunisaifiuasuutasly

[
=

(Leasy

Usgnsiiaes wiringumesaziinrumannmanenisgiimans wifieralinseungy
Uszvnsggeenglunnngy Tnslanznguiifidedidamenisindoulmeriesuuss defnlsl
Usngluiufianssasilddmsumsduiiogng msfnwluowanamiunumsduiiess
fjutiuludgeengfiogiuniedinnsfiais welilddeyafinsounquniulssrnavant
DU

Usensfian wihanAfeterliiisinseinadiuuuiafuuasmaiia Machine
Learning fivfuaste uidsianisldiinsdemnim feoravaelidladndsdanszuaunis
aadulauarUsraunisaldiuynnaveddgieny n13ANYlUaNIANAITHANNAILNITNITIE
USnaasienninm Wy msdunvalldednuionisaumunngy Welilsdoyaidadnine
uazdapunnB ety

wInemTIsglueuianinlsiatsan laun:

1) MTIATIEALENANUNGUYIBY: TBANYIAIULANGIYBINGANTIUAITLAUNI

o =

J 1 PN 1 % ! 1 Y & 4 a
serinnguengiuandaiulundugeeny dasahelriuwuiliuniswisundas

Y

vasnginssuilenguiznarsautagiuldsuinudigivgeenglueuan

q

2) msfnwinisidmaluladlva: wu nisldueundiatuisensa n1sdiseRuniuile
fio wazsvuuAamuuuuiSoalngd ieamuuinsvudsidvadidndalddmsu
3) uTuneugiennie: nsAnwIngienniawuulnseuveslsemalnedinade
sULUUNTAumMIvesdgeengegisls 1wy anudlunisidumislutiggrunie

QRIVRIGEN
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4) msesziuieudiou; MsvenereulanIsAneielSsudisunavediznis
Machine Learning fivannwaneunndu 1w Neural Networks w3e Support
Vector Machines ievhannudilateldivieudalioufisuveusazis

5) msUsEynd GIS: nsldszuvansaumagimans (GIS) 1iteiszsinsidnds
szuvrudsluusiagiiud wasAnwmavostiadomanfimansdenginssuns
LAUNNVBINEIDNE

W5 aseflagld Machine Learning lumsanwiiaglinanisnensaifiusiuen
a9 uiAtidedfaidesfinnsan wu mmeInlunsAnuNadns (interpretability) uazAIy
\doa91nm3 overfitting Tnstamziilefinluinasheyndoyaianzlaelilldmaaeunimananga
Tun13913ly (generalization) 1uidelueuanastdmadafiuiy Wy n1snsivaeudn
(cross-validation), n1senstimidn (regularization) LaZN1TILATIZNAY Explainable Al (XAl)
diofinanailusdlalunailuldtunmsimaulevieduouds

uenanil wiingusesislulssmelnasdiamumainvatenisniemans uikadns
awlajmmsaaqﬂimaﬁalﬂlﬂﬁqﬂizLwﬂgu 9 ﬁﬁimm%’wﬁugmmmmmﬂm UTUNN
Fanusssu vieszuunIguargetgiuansisiuld nsfnwilusuianmisvergveuiuniile
Wisuifioussdugiinaedeuvieszdulan eiuniunindeiievestodumny

wiI1nN1sAnwilagsiuteyagua1midewiu 1y 15AT oTuarANUUNANT0IN1a

a a

% ra a f a £ (Y 1 dyl I
ATYATN LLG]EJ\‘ivLiJllﬂ'ﬁ']Lﬂ%"]w/iL‘UQﬁﬂﬂ\‘i@‘l/lﬁwasﬂ@flﬂﬁ]"ﬂEJ?iSU(ﬂ']WLV@WU@@ﬂWiLa@ﬂIVT@J@ﬂWi

WUNIE NMSANYTUBUIANAITILATIEATNENTIAIILABINITAIUNNSINDLaEAINUaBAA Y

VDINFI YA UNNTBINT WY

o =i

Snvis maiuteyalaglfuuuasumuuuununtin enavildingudaeengfleg tiuvied
Fedrfamansideulmguusslildfunsdaidenidigngusedna denalmAneadlunisdy
fege nMsfinwilueuianAlsiiarsanisnisiudeyanuuniavsdmi wuuaeuauesulall
vidonsdunvaiivu

gavnetl wld1nsAnwIlazidunUaden1uiAsygnauagn1enInead kAuIUNNIg
f9ANNNI190U 1Y UnUImMTeIauwaluATauATI NATBIANULAALAEINIEIRL WAETEUY

advayuveuyy AunuimdAgsengfnssunisiauniswesgieiy Jadesudwindeu

a [

U AN mlassadaiugIuiaranmgienia AdududfdAgnaislasunisfinuiiuiy

'
v A o [ [y

Lﬁ@ﬁmuqﬁﬂUU%UﬁﬂﬁﬂiaﬂﬂqmLLﬁ%ENEJUﬁ’]WﬁUﬁQﬂ@JEjQ’J



	บทที่ 5
	สรุปผลการวิจัย อภิปรายผล และข้อเสนอแนะ
	5.1 สรุปผลการศึกษา
	5.1.1 ปัจจัยกำหนดการเลือกรูปแบบการเดินทางของผู้สูงอายุ
	5.1.2 การเปรียบเทียบวิธีการวิเคราะห์

	5.2 การเปรียบเทียบกับงานวิจัยที่ผ่านมา
	5.3 ข้อเสนอเชิงระเบียบวิธี: การเปรียบเทียบระหว่าง MNL และ Machine Learning
	5.4 ข้อเสนอเชิงระเบียบวิธี: การประยุกต์ใช้ CFA และ SEM
	5.5 ข้อเสนอเชิงนโยบายสำหรับระบบขนส่งของผู้สูงอายุ
	5.5.1 ความสามารถในการเข้าถึงในมิติด้านเศรษฐกิจ
	5.5.2 มิติทางสังคมของการเดินทาง
	5.5.3 การพัฒนาเฉพาะโหมดการเดินทาง
	5.5.4 การออกแบบโครงสร้างพื้นฐานและบริการ

	5.6 ข้อจำกัดของการศึกษาและแนวทางการวิจัยในอนาคต


